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initializations lasts almost 1 hour. but 1t can
3ta set here: https://data.vision.ee.ethz.ch/cvl
radmat('imdb_data set/imdb.mat')

neta data file loaded")

» "'photo_taken", "full_path", "gender", "name",

*imdb' ][] [@] [@] . shape [1]

a{index = range(®,instances), columns = columns)

« o

array - mat[i] [@] [@]
range{len{current_array)):

1w(j,". ",columns([j],": ",current_array(j][0])
ylumns[jl] - pd.DataFrame(current_arrayljl[@])

> loaded (",df.shape,")")

does not include any face
_score'] np.inf]

1clude more than one face, remove them
'd_face_score']l.isna()]

ones

ricks. this 1s not a must.

tos
y taken'] 2000]

ances ignored (",df.shape,")")

deep_dive

Una empresa de ciencia de datos especializada
en datos no estructurados.

Ofrecemos soluciones a medida, con foco en
Inteligencia Artificial (Al) y Aprendizaje de
Maquina (ML).

Partimos de las necesidades del usuario final.

Mas de 70 proyectos, mas de 30 clientes en
diversos sectores.
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Ofrecemos soluciones para tomar decisiones mas rapidas, y
mas inteligentes, que nos permiten conocer mejor a los

consumidores, mejorar procesos y encontrar nuevas oportunidades.



Partnerships
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Gold Partner

Certified “"B"” Corporation

Certified

|
Corporation

Mads que buscar proyectos lucrativos, buscamos formar relaciones de largo plazo, proyectos estratégicos

que fomenten la innovacién e impacten positivamente en la vida de las personas.




Algunos de nuestros clientes
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Nuestros casos de éxito
demuestran la
versatilidad de la |A para
resolver problemas de
negocio complejos

1 ksl Gal Ed B

Infraestructura de punta a
punta

Plataforma 360° de
experiencia del cliente

Plataforma de inteligencia
de cliente

Auditoria de call center

Analitica avanzada

Conversational commerce

Procesamiento de documentos

Back office

L 4

Prediccidn de fraude

Modelo antifraude

Prevencidn de lavado de
dinero

Minado de inflacidn

Mantenimiento preventivo

de equipos

Traductor de laboratorios

Monitor etnografico

Extraccién y andlisis de informacién
a partir de documentos y fuentes
externas

Digitalizacion de documentos
con escritura a mano

<l ol=0:1= 15




Tecnologia / Herramientas
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Machine learning Natural Language
+ deep learning Processing

"

GIS Analysis Computer Vision Data Viz
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Graphs Cybersecurity Infrastructure Front-End Business Analytics




Algunas de nuestras
soluciones



@ Plataforma de inteligencia
@AW de cliente

: 2 Priorizacion de Administracion de churn
o Recomendacion e o S g
@ de oferta y comunicacién = = oportunidades e clientes
|dentifica oportunidades de venta Determina la predisposicion de Identifica los indicadores y motivos
cruzada y venta adicional conforme compra para identificar las de abandono y genera
a probabilidad de concretar venta. oportunidades de mayor valory recomendaciones para su retencion.

distribuir esfuerzos.

Prondstico d duct Optimizacion del o~  Administracion de churn
ronostico ge proaucto . . o .
ap o P ?§€ customer lifetime value D ?  de ejecutivos
Prediccion de la demanda de Lo~ | o i
= oroductos para una mejor Por cliente, identificar predisposicion Monitorea la actividad y desempefio
olaneacion de operaciones de compra y la oferta de mayor valor de los agentes para detectar con
para que la recomendacion de oferta analisis de sentimiento sefales de

mejore lifetime value del cliente. posible pérdida de talento.



Integracién y optimizacion
de datos internos

Procesamos e integramos la informacién del cliente
oroveniente de varias fuentes, en repositorios de datos de
facil acceso: platatformas de visualizacion, hojas de célculo

o diapositivas.

mo funciona?

O.

:C

Mapeo de las diferentes fuentes de informacién que
gestiona el cliente y sus caracteristicas.

Disenar las caracteristicas del repositorio en conjunto con
el cliente (ej. seguridad, estructura) para unificar las
fuentes de informacioén evaluadas.

Conexion, procesamiento e integracién de la informacion
obtenida de las diferentes fuentes en el repositorio

disefiado. Tecnologia empleada
. . ., e N
Adicion de formatos de presentacion y capas analiticas _~77Z  Natural Language [N pfroctracture

‘ /5/ /// Processing /
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que facilitan el uso del nuevo cuerpo de informacion



Procesamiento de
documentos I e T

localhost

 Jupyter demo-documentos Last Checkpoint: 8 minutes ago (unsaved changes) @ Logout
. . . ol File Edit View Insert Cell Kernel Widgets Help Trusted |Python3,7.5 64-bit O
Una herramienta de automatizacién para agilizar la SEEILORITEICOTE
validacion de documentos, identificaciones y videos.
Procesamiento de documentos v deep_dive
L
; Como funciona? 011 it )
Por medio de visiéon por computadora, identificar rostros y Exirayondo informacién comprobante de oot
In [ ]: 1 dic = infoComprobante(comprobante, {})

2 get_comprobante(dic)

textos a partir de documentos, fotografias e incluso videos.
El modelo extrae los datos y rostros de documentos y fotografias.

Permite hacer cruce de informacidén entre los datos de varios
MacBook Prc¢
documentos, al igual que entre fotogratias y rostro en video. S

Devuelve un porcentaje de coincidencia
Tecnologia empleada

car

Reduce tiempos de procesamiento de

. : N
: ' 7 Machine Learning + [\
documentos y disminuye errores humanos. 7 Natural Language Doep Learning 4 | W infrastructure | @@, | Computer Vision
. %22%7 Processing - . |/ L) .' :
g %/ Statistical Learning . ! ‘/




@ Sistema de recomendaciones
2 para e-commerce

Microsoft Azure Machine Learning Studio (classic)

Training experiment Predictive experiment

Nos permite realizar ofertas personalizadas a los
clientes, basandonos en los productos mas vendidos,
el consumo de usuarios similares, datos demograficos

B Recommender system [Predictive Exp.]

y el historial de comportamiento del usuario.

; Como funciona?

Updating predictive experiment

+ NEW

a Recoleccién de datos sobre el comportamiento, actividad y
preferencias del usuario.

procesamiento del lenguaje natural para identificar MacBook Pr

e Se utilizan ‘tags' en los productos, a través del

su similitud.

e Se identitica al perfil del usuario utilizando datos
demograficos y psicograficos para detectar usuarios Tecnologia empleada

similares y analizar su comportamiento.

/_//4 Natural Language Machine Learning + i
. . . : ) Deep Learning + Graphs
Se emiten recomendaciones de productos al usuario /;Z//’ Processing Statistical Learning
basadas en los datos recolectados.




Minado de precios

Extraccion masiva de datos de fuentes de
informacidén abiertas para obtener los precios de los
productos en el mercado.

mo funciona?

O.

¢
Tiene la capacidad de minar millones de precios diarios.

Se utilizan modelos de aprendizaje de maquina para
clasificar los productos.

Pueden identitficarse productos genéricos.

Permite hacer una comparacién de precios del mismo
producto, ya sea de la misma o de diferente marca.
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Area Met. de la Cd. de México

Field wells

Undo

Acapulco, Gro.
Aguascalientes, Ags.
Atlacomulco, Edo. de Méx.
Campeche, Camp.
Cancun, Q. Roo.
Chetumal, Q. Roo.
Chihuahua, Chih.
Coatzacoalcos, Ver.
Colima, Col.

Cortazar, Gto

Cuernavaca, Mor.
Culiacén, Sin.
Cordoba, Ver.
Durango, Dgo.
Esperanza, Son.

Fresnillo, Zac.
Guadala{ara. Jal.
Hermosillo, Son.

Huatabampo, Son

Iguala, Gro.

|zGcar de Matamoros, Pue.
Jacona, Mich.
Jiménez, Chih.

La Paz, B.CS.

Leon, Gto.
Matamoros, Tamps.
Mexicali, B.C.
Monclova, Coah.
Monterrey, N.L.
Morelia, Mich.
Merida, Yuc.
Oaxaca, Oax.
Pachuca, Hgo.
Puebla, Pue.
Querétaro, Qro.
Saltillo, Coah.

San Luis Potosi, S.L.P

Tampico, Tamps.
Tapachula, Chis.
Tehuantepec, Oax.
Tepic, Nay.

Tijuana, B.C.
Taxcala, Tlax.
Toluca, Edo. de Méx.
Torreon, Coah.
Tulancingo, Hgo.
Tuxtla Gutiérrez, Chis.
Veracruz, Ver.

Zacatecas, Zac.

X axis [ Fecha (WEEK)
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Aceites y grasas vegetales comestibles -

Aguacate -

Arroz -l

Azicar -

Calabacita -
Camaron -

Carne de cerdo -

Value CID Encuestas (Count)

Carne de res -

Cebolla -
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Productos totales obtenidos por ciudad - 04 Noviembre
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Acapulco, Gro.
Aguascalientes, Ags.

Atlacomulco, Edo. de Mex.
Chihuahua, Chih.

Cancun, Q. Roo.
Coatzacoalcos, Ver.

Campeche, Camp.
Chetumal, Q. Roo

MacBook Prc¢

Colima, Col.
Cortazar, Gto
Cuernavaca, Mor.

Culiacan, Sin.

Cordoba, Ver.
Durango, Dgo
Esperanza, Son.

Fresnillo, Zac.
Guadalajara, Jal.

Hermosillo, Son.
Huatabampo, Son.

Iguala, Gro.

|zGcar de Matamoros, Pue.

Jacona, Mich.
Jiménez, Chih.

La Paz, B.CS.

Leodn, Gto.

Matamoros, Tamps

Mexicali, B.C.
Monclova, Coah.

Monterrey, N.L.

Morelia, Mich.

Meérida, Yuc.
Oaxaca, Oax

Pachuca, Hgo.

Puebla, Pue
Querétaro, Qro.

Saltillo, Coah
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Tepic, Nay.

Tijuana, B.C.
Taxcala, Tlax.
Toluca, Edo. de Méx.

Torreon, Coah.
Tulancingo, Hgo.

Tuxtla Gutiérrez, Chis.

Veracruz, Ver.
Zacatecas, Zac

Area Met. de la Cd. de México

Tecnologia empleada
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Natural Language
Processing

Machine Learning +
Deep Learning +
Statistical Learning



@D Comercio conversacional

Un asistente virtual (chatbot) capaz de gestionar
compras, aclarar dudas y recibir retroalimentacion a ..
través de WhatsApp y Facebook Messenger. O

iHola Founder! Es un gusto hablar

Food & drink

contigo de nuevo, cambiamos de
lugar pero sigo siendo el mismo
@ . Aqui te van algunas de las
cosas en las que puedo ayudarte:

° ~ f . ? a) Hacer un pedido. =
‘l Co m o u n CI o n a ° b) Informacion sobre.m.i pedido.

c) Informacion sobre los
ingredientes. (4§

. . . . d) Dej io.
a Un bot conversacional que entiende el lenguaje del usuario. e
e Es capaz de mantener una conversacién con el usuario con . ¢Sobre qué tema es tu duda?
procesamiento del lenguaje natural. TR, Y (SRR 1 (O, | AT

Logra resolver dudas, llenar un carrito de compras, | - O& Y ® b

e procesar una venta completa y canalizar los pagos. N /

Tecnologia empleada
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% S 2 Processin Deep Learning + [ / Infrastructure
z Z/ 9 Statistical Learning ./






